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บทคัดยอ  

 ผลิตภัณฑเนื้อไกของประเทศไทยเปนหนึ่งในสินคาทางการเกษตรที่สำคัญของประเทศ โดยประเทศ

ไทยสามารถผลิตและสงออกไดในปริมาณมาก จึงสงผลใหประเทศไทยเปนหนึ่งในประเทศผูสงออกที่สำคัญ 

โดยมีประเทศญี่ปุนและซาอุดิอาระเบียเปนหนึ่งในตลาดการคาที่สำคัญ แตปริมาณการนำเขาในแตละปมี

ปริมาณไมคงที่และไมแนนอน ดังนั้นงานวิจัยนี้ไดนำเสนอตัวแบบการเพิ่มประสิทธิภาพดวยการไลระดับแบบ

สุดขีดดวยการคนหาแบบกริดเพื่อพยากรณปริมาณการนำเขาผลิตภัณฑเนื้อไกและเปรียบเทียบประสิทธิภาพ

กับตัวแบบพยากรณทางสถิติดวยเกณฑการวัดประสิทธิภาพ 5 เกณฑ ซึ่งผลการวิจัยพบวาตัวแบบการเพ่ิม

ประสิทธิภาพดวยการไลระดับแบบสุดขีดดวยการคนหาแบบกริดมีความแมนยำที่สุด โดยมีความแมนยำ

ประมาณรอยละ 90 จึงสามารถใหผลการพยากรณท่ีเหมาะสมสำหรับการวางแผนได 

 

คำสำคัญ: ปริมาณการนำเขา สินคาเกษตร การคนหาแบบกริด 

 

Abstract  

 Chicken meat products in Thailand are one of the country's important agricultural 

commodities. Thailand can produce and export in large volumes, thus making Thailand one 

of the major exporting countries, with Japan and Saudi Arabia as one of the major trading 

markets. However, the import volumes each year are unstable and uncertain. Therefore, this  
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research presents an optimization model using extreme gradient boosting with grid search to 

forecast the import volume of chicken meat products and compares the performance with 

other statistical forecasting models using five performance criteria. The results of the research 

found that the optimization model with extreme gradient boosting with grid search is the most 

accurate, achieving approximately 90% accuracy. Therefore, it can provide an appropriate 

prediction result for planning. 

 

Keywords: Import volumes, Agricultural commodity, Grid search 

 

บทนำ 

 ประเทศไทยเปนหนึ่งในประเทศผูผลิตและสงออกสินคาทางการเกษตรที่สำคัญของโลก โดยสามารถ

ผลิตผลผลิตไดมากกวาปริมาณความตองการภายในประเทศ สงผลใหประเทศไทยสามารถสงออกไดอยาง

ตอเนื่องและเปนระยะเวลายาวนาน ซึ่งผลิตภัณฑเนื้อไกเปนหนึ่งในสินคาเศรษฐกิจที่สำคัญของประเทศไทย

สามารถเปนแหลงโปรตีนไขมันต่ำและราคาเขาถึงงาย (รพีภูมิ ลาภมาก, 2568) สงผลใหเปนที่ตองการของ

ผูบริโภคท่ีรักสุขภาพ นอกจากนี้ ผลิตภัณฑเนื้อไดยังตอบโจทยกลุมผูบริโภคบางกลุม เชน กลุมผูบริโภคอาหาร

ฮาลาล เปนตน รวมทั้ง เนื้อไกสะดวกในการประกอบอาหาร ซึ่งเหมาะกับวิถีชีวิตที่เรงรีบในปจจุบัน สงผลให

ผลิตภัณฑเนื้อไกสามารถสรางรายไดเขาสูประเทศจำนวนมากตอป โดยประเทศญี่ปุนเปนประเทศคูคาท่ีสำคัญ

ของประเทศไทย นอกจากนี้ ประเทศชาอุดิอาระเบียเปนอีกหนึ่งตลาดที่กลับมาไดรับความนิยมผลิตภัณฑเนื้อ

ไกของประเทศไทยอีกครั้งหลังจากปดมานาน  

แตปริมาณความตองการนำเขาของแตละปไมคงที่และไมแนนอน จึงทำใหการวางแผนการสงออกมี

ความซับซอนมากยิ่งขึ้น เพื่อใหไดสารสนเทศที่เหมาะสมและสามารถสนับสนุนการตัดสินใจได จึงจำเปนตอง

อาศัยเทคนิคการพยากรณเพ่ือทำนายปริมาณการนำเขาผลิตภัณฑเนื้อไกลวงหนาเพ่ือประกอบการวางแผนการ

ผลิตและการสงออกไดอยางเหมาะสม 

  

วัตถุประสงคการวิจัย 

 1. นำเสนอตัวแบบผสมของการเพิ่มประสิทธิภาพดวยการไลระดับแบบสุดขีดและการคนหาแบบกริด

เพ่ือปรับปรุงคาพารามิเตอรท่ีเหมาะสมสำหรับพยากรณปริมาณการนำเขาผลิตภัณฑเนื้อไก  

 2. เปรียบเทียบประสิทธิภาพของตัวแบบพยากรณตางๆ สำหรับการพยากรณปริมาณการนำเขา

ผลิตภัณฑเนื้อไกรายปของประเทศญี่ปุนและซาอุดิอาระเบีย 
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 3. นำเสนอตัวแบบพยากรณที่เหมาะสมสำหรับการพยากรณปริมาณการนำเขาผลิตภัณฑเนื้อไกท่ี

เหมาะสม 

 

การทบทวนวรรณกรรม 

 การพยากรณยังคงเปนหนึ ่งในเครื ่องมือที ่สำคัญตอการสนับสนุนการตัดสินใจและวางแผนการ

ดำเนินการ (Alderiny, et. al., 2020) โดยการวิเคราะหอนุกรมเวลาเปนหนึ่งในวิธีการพยากรณที่ไดรับความ

นิยมในหลายแขนง ซึ่งสามารถประยุกตใชงานไดจริงและสามารถใชเปนแนวทางในการตัดสินใจไดอยางมี

ประสิทธิภาพ สำหรับการพยากรณปริมาณความตองการของการนำเขาผลิตภัณฑเนื้อไกสามารถใชวิธีการ

พยากรณหลากหลายวิธี เชน การวิเคราะหการถดถอย การวิเคราะหอนุกรมเวลา เปนตน โดยการวิเคราะห

อนุกรมเวลามีความสะดวกกวาการวิเคราะหการถดถอย หากปจจัยสำหรับการทำนายตางๆ ไมเอื้อตอการ

วิเคราะห ทำใหการวิเคราะหอนุกรมเวลาที่ใชเพียงขอมูลอนุกรมเวลาของปริมาณการนำเขาในแตละชวงเวลา

เพียงปจจัยเดียวสามารถนำมาสรางสมการความสัมพันธเพื ่อทำนายปริมาณความตองการในอนาคตได 

(Jainonthee, et. al., 2025; Klaharn, et. al., 2024; Jaiswal & Bhattacharjee, 2022) โดยว ิธ ีการทาง

สถิติเปนวิธีการท่ีไดรับความนิยมใชมาอยางยาวนาน ซ่ึงตัวแบบอารีมาเปนหนึ่งในวิธีการทางสถิติท่ีไดรับความ

นิยมและไดรับการยอมรับวาเปนตัวแบบที่มีประสิทธิภาพสำหรับขอมูลอนุกรมเวลาที่มีความสัมพันธแบบเชิง

เสนตรงและใชเปนหนึ่งในตัวแบบมาตรฐานในการเปรียบเทียบประสิทธิภาพการพยากรณ นอกจากนี้ วิธีการ

ปรับใหเรียบแบบเอ็กโพเนนเชียลแบบมีแนวโนม (Holt’s model, Holt) ซ่ึงเหมาะสำหรับขอมูลท่ีไมมีรูปแบบ

ของฤดูกาลก็เปนหนึ่งในตัวแบบที่นิยมใชในภาคอุตสาหกรรมตั้งแตอดีตจนถึงปจจุบัน โดยมีความแกรงตอ

สิ่งรบกวนดวยการถวงน้ำหนักแบบเอ็กโพเนนเชียล (Udenio, et. al., 2023; Seong & Lee, 2021) แตวิธีการ

พยากรณทางสถิติไมสามารถอธิบายหรือสรางสมการความสัมพันธสำหรับขอมูลที่มีความสัมพันธแบบไมเปน

เชิงเสนตรงไดดี 

 สำหรับขอมูลอนุกรมเวลาท่ีมีความสัมพันธแบบไมเปนเชิงเสนตรง ตัวแบบการเรียนรูของเครื่องท่ีสราง

จากความสัมพันธแบบไมเปนเชิงเสนตรงจึงสามารถอธิบายความสัมพันธภายในขอมูลอนุกรมเวลาที่มี

ความสัมพันธไมเปนเชิงเสนตรงไดดีกวา (Mustaffa & Sulaiman, 2025; Adli, et. al., 2025; Wang, et. al., 

2025; Li, et. al., 2023) โดยหนึ ่งในตัวแบบการเร ียนรู ท ี ่ได นำเสนอใหมในชวง 20 ปน ี ้  ค ือ การเพ่ิม

ประสิทธิภาพดวยการไลระดับแบบสุดขีด (Extreme gradient boosting) ซึ่งใชหลักการเรียนรูแบบใหมที่ใช

หลักการเรียนรูของตนไมตัดสินใจดวยการเพ่ิมประสทธิภาพแบบไลระดับ (Gradient boost decision trees) 

เพื ่อเพิ ่มความแมนยำดวยการรวมตัวกันของตัวเรียนรู เบื ้องตน (Based learners) จำนวนมากผานการ

กระบวนการวนซ้ำเพื่อลดความคลาดเคลื่อนใหนอยที่สุดจากคาตัวเรียนรูเบื ้องตนกอนหนาภายใตสมการ

วัตถุประสงคท่ีพิจารณาระหวางความแมนยำและความเหมาะสมของตัวแบบกับชุดขอมูลของการเรียนรู สงผล

ใหตัวแบบการเพิ่มประสิทธิภาพดวยการไลระดับแบบสุดขีดจึงสามารถลดปญหาการสรางตัวแบบที่เหมาะสม

กับชุดขอมูลมากเกินไป (Overfitting problem) แตกลับใหประสิทธิภาพการพยากรณสิ ่งที่ไมทราบคาใน

อนาคตท่ีไมดีเหมือนประสิทธิภาพท่ีไดจากการเรียนรูเพ่ือสรางตัวแบบพยากรณ อยางไรก็ตาม พารามิเตอรของ

721 



4 
 

ตัวแบบการเพิ่มประสิทธิภาพดวยการไลระดับแบบสุดขีดที่กำหนดมีผลโดยตรงตอประสิทธิภาพของการ

พยากรณจึงจำเปนตองมีการปรับคาพารามิเตอรตางๆ ใหเหมาะสมกับการเรียนรูของตัวแบบสำหรับขอมูล จึง

ใชวิธีการคนหาแบบกริดเพื่อเลือกคาพารามิเตอรที่เหมาะสมและสามารถใชผลการพยากรณที่เหมาะสมและ

แมนยำ 

 อยางไรก็ตาม ตัวแบบพยากรณตางๆ ก็ตางมีประสิทธิภาพในการพยากรณในสถานการณตางๆ 

แตกตางกันและยังไมมีงานวิจัยใดท่ีสามารถชี้ชัดวาตัวแบบพยากรณใดมีประสิทธิภาพเหนือกวาตัวแบบอ่ืนๆใน

ทุกชุดขอมูลอยางเดนชัด จึงจำเปนตองประยุกตใชตัวแบบตางๆ สำหรับการพยากรณปริมาณการนำเขา

ผลิตภัณฑเนื้อไกและเปรียบเทียบประสิทธิภาพการพยากรณดวยการเปรียบเทียบประสิทธิภาพการพยากรณใช

เกณฑการวัดประสิทธิภาพจำนวน 5 เกณฑ ไดแก ความคลาดเคลื่อนสัมบูรณเฉลี่ย (Mean Absolute Error; 

MAE) คารากที่สองของความคลาดเคลื่อนกำลังสองเฉลี่ย (Root Mean Square Error; RMSE) รอยละความ

คลาดเคลื่อนสัมบูรณเฉลี่ย (Mean Absolute Percentage Error; MAPE) รากของคาเฉลี่ยของรอยละความ

คลาดเคลื่อนกำลังสอง (Root Mean Square Percentage Error; RMSPE) และรอยละความคลาดเคลื่อน

สัมบูรณเฉลี่ยแบบสมมาตร (Symmetric Mean Absolute Percentage Error; sMAPE) ตามลำดับ 

 

ระเบียบวิธีการวิจัย 

 1. ขอมูลปริมาณการนำเขาผลิตภัณฑเนื้อไกรายป 

 ขอมูลปริมาณการนำเขาผลิตภัณฑเนื้อไกรายปเปนขอมูลอนุกรมเวลาจำนวน 63 คาสังเกต ตั้งแต 

พ.ศ. 2504 ถึง พ.ศ. 2566 ที ่เผยแพรออนไลนบนเว็บไซตของหนวยงานดานการเกษตรและอาหารของ

สหประชาชาติ (Food and Agriculture Organization of the United Nations, ) โดยสามารถเขาถึงและ

ดาวนโหลดขอมูลโดยไมเสียคาใชจาย ซ่ึงสามารถนำเสนอดังรูปท่ี 1  

 
รูปท่ี 1 ปริมาณการนำเขาผลิตภัณฑเนื้อไกรายป 
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2. ตัวแบบการปรับเรียบแบบเอ็กโพเนนเชียลแบบมีแนวโนม 

 ตัวแบบการปรับเรียบแบบเอ็กโพเนนเชียลแบบมีแนวโนมเปนตัวแบบที่มีการเพิ่มสมการสำหรับการ

เปลี่ยนแปลงของรูปแบบของแนวโนมของขอมูลอนุกรมเวลาสงผลใหมีสมการของการปรับเรียบ 2 สมการ เพ่ือ

อธิบายทั้งรูปแบบการเปลี่ยนแปลงของระดับและแนวโนมของขอมูลอนุกรมเวลา สงผลใหสามารถอธิบาย

รูปแบบของขอมูลอนุกรมเวลาไดมากยิ่งข้ึน ซ่ึงมีสมการดังนี ้

( )( )111 −+−−+= tbtltytl αα      (1) 

( ) ( ) 11 1 −− −+−= tttt bllb ββ      (2) 

ttt bly +=+1ˆ        (3) 

  เม่ือ  tl  คือ คาประมาณของระดับของขอมูลอนุกรมเวลา ณ เวลาท่ี t  

   tb  คือ คาประมาณของแนวโนมของขอมูลอนุกรมเวลา ณ เวลาท่ี t  

   α  คือ คาการปรับเรียบของระดับ ซ่ึงมีคา 10 << α  

   β  คือ คาการปรับเรียบของแนวโนม ซ่ึงมีคา 10 << β  

   1ˆ +ty  คือ คาพยากรณลวงหนา 1 ชวงเวลา  

 การพิจารณาเพื่อหาตัวแบบการปรับเรียบแบบเอ็กโพเนนเชียลแบบมีแนวโนมที่เหมาะสมดวยเกณฑ

คาเฉลี่ยผลรวมกำลังสองของความคลาดเคลื่อนที่นอยที่สุด จากฟงกชัน holt ในแพ็คเกจของโปรแกรม R 

(Hyndman, et. al., 2025) โดยกำหนดสัญลัษณ Holt แทนการปรับเรียบแบบเอ็กโพเนนเชียลแบบมีแนวโนม

สำหรับการสื่อสารในตารางผลวิจัย  

 3. ตัวแบบอารีมา 

 ตัวแบบอารีมาไดรับความนิยมและยอมรับวามีประสิทธิภาพดีในการสรางสมการความสัมพันธแบบ

เชิงเสนตรงเพื่ออธิบายความสัมพันธภายในขอมูลอนุกรมเวลา จึงไดประยุกตใชเปนหนึ่งในตัวแบบพยากรณ

มาตรฐานสำหรับการเปรียบเทียบประสิทธิภาพการพยากรณ โดยมีสมการดังนี้ 

( ) ( ) t

q

j

j
jt

d
p

i

i
i ByBB εθµϕ 













−=−−














− ∑∑

== 11
111    (4) 

เม่ือ  ty′  คือ คาของ ( ) ( ) t
Dd yBB −− 11  

   δ  คือ คาคงท่ี 

tε  คือ คาความคลาดเคลื่อน ณ เวลาท่ี t  

   µ  และ B  คือ คาเฉลี่ยและตัวแปลงคาอนุกรมเวลายอนกลับ ตามลำดับ 

   d  คือ คาลำดับผลตางแบบ 

   p  และ q  คือ คาลำดับของตัวแบบอารีมาแบบไมมีฤดูกาล  

   1ˆ +ty  คือ คาพยากรณลวงหนา 1 ชวงเวลา 

 สำหรับการพิจารณาตัวแบบอารีมาจะใชเกณฑสารสนเทศอะกาอิเกะที่ปรับความถูกตองสำหรับกลุม

ตัวอยางขนาดเล็ก (Akaike Information Criterion corrected for small sample size; AICc) ที่นอยที่สุด 
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จากฟงกชัน auto.arima ในแพ็คเกจของโปรแกรม R (Hyndman, et. al., 2025) จึงใชสัญลักษณ ARIMA 

แทนตัวแบบอารีมาในสวนของผลการวิจัย 

 

 4. ตัวแบบการเพ่ิมประสิทธิภาพดวยการไลระดับแบบสุดขีดดวยการคนหาแบบกริด 

 ตัวแบบการเพิ ่มประสิทธิภาพดวยการไลระดับแบบสุดขีดดวยการคนหาแบบกริดเปนการใช

ความสามารถของตัวแบบการเพ่ิมประสิทธิภาพดวยการไลระดับซ่ึงเปนตัวแบบการเรียนรูของเครื่องแบบใหมท่ี

มีความสามารถในจัดการกับปญหาการประสิทธิภาพในการทำนายที่ดีเกินจริงในขั้นตอนของการเรียนรู แต

กลับใหประสิทธิภาพท่ีไมดีในข้ันตอนการพยากรณลง รวมท้ังสามารถสรางสมการความสัมพันธแบบไมเปนเชิง

เสนตรง เพ่ือลดปญหาความสัมพันธท่ีไมเปนเชิงเสนตรงท่ีตัวแบบพยากรณทางสถิติไมสามารถอธิบายไดดี โดย

มีข้ันตอนการดำเนินการดังนี ้

4.1 กำหนดคาเริ่มตนของขอมูลปอนเขามีคาเทากับ 1 

4.2 กำหนดคาเริ่มตนของคา Lambda เทากับ 0.01 

4.3 กำหนดคาเริ่มตนของคา Alpha เทากับ 0.01 

4.4 กำหนดคาเริ่มตนของคา Eta เทากับ 0.01 

4.5 สรางตัวแบบการเพิ่มประสิทธิภาพดวยการไลระดับแบบสุดขีดดวยการกำหนดจำนวน

รอบของการเพ่ิมประสิทธิภาพจำนวน 100 รอบ ดังสมการท่ี 

( ) ( ) ( )k
n

i
ii fyylL Ω+= ∑

=1
ˆ,φ     (5) 

   เม่ือ ( ) 2
2
1 wTf λα +=Ω  และ T คือ จำนวนโหนดของใบ (Leaf nodes)  

4.6 พยากรณคาลวงหนาดังสมการท่ี  

( ) Ffxfy
K

k
kiki ∑

=
∈=

1
    ,ˆ     (6) 

4.7 ปรับปรุงขอมูลเพื่อสำหรับการพยากรณคาถัดไปจนกระทั้งพยากรณครบทุกคาของชุด

ขอมูลทดสอบประสิทธิภาพ 

4.8 ปรับปรุงคา Eta ทีละ 0.01 และดำเนินการ 4.5 ถึง 4.7 จนกวาคา Eta จะมีคาเทากับ 1 

4.9 ปรับปรุงคา Alpha ทีละ 0.01 และดำเนินการ 4.5 ถึง 4.8 จนกวาคา Alpha จะมีคา

เทากับ 90 

4.10 ปรับปรุงคา Lambda ทีละ 0.01 และดำเนินการ 4.5 ถึง 4.9 จนกวาคา Lambda จะ

มีคาเทากับ 15 

4.11 พิจารณาตัวแบบการเพิ่มประสิทธิภาพดวยการไลระดับแบบสุดขีดที่มีคารอยละความ

คลาดเคลื่อนสัมบูรณเฉลี่ยท่ีนอยท่ีสุดเปนตัวแบบพยากรณท่ีเหมาะสมท่ีสุด 
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ในสวนของการนำเสนอตัวแบบการเพิ่มประสิทธิภาพดวยการไลระดับแบบสุดขีด (Chen et. al., 

2025) ดวยการคนหาแบบกริดท่ีเหมาะสมแทนดวยสัญลักษณ XGBoost ในการนำเสนอผลการวิจัย 

 

 5. การตรวจสอบแบบไขว (Cross – validation) 

 ชุดขอมูลปริมาณการนำเขาผลิตภัณฑเนื้อไกแบงออกเปน 2 ชุด ไดแก ชุดขอมูลสำหรับการสรางตัว

แบบพยากรณและชุดขอมูลสำหรับการทดสอบประสิทธิภาพตัวแบบพยากรณ ตามลำดับ โดยขอมูลอนุกรม

ประมาณรอยละ 65 แรกของขอมูลอนุกรมเวลาทั้งหมด ใชสำหรับการสรางตัวแบบพยากรณตางๆ ที่เหลือ

ประมาณรอยละ 35 ที่เหลือของขอมูลอนุกรมเวลาทั้งหมด ใชสำหรับการทดสอบประสิทธิภาพการพยากรณ 

ซ่ึงสามารถอธิบายดังรูปท่ี 2 

 
รูปท่ี 2 ชุดขอมูลสำหรับการสรางและทดสอบประสิทธิภาพตัวแบบพยากรณ 

ขอมูลที่ใชสำหรับทดสอบจะเก็บไวและไมเกี่ยวของกับการสรางตัวแบบพยากรณจนกวาจะไดตัวแบบ

พยากรณที่เหมาะสมและพยากรณคาลวงหนา 1 คา จึงนำคาที่ใชทดสอบตัวแรกมาคำนวณความคลาดเคลื่อน

ของการพยากรณ หลังจากนั้นนำคาปริมาณการนำเขาจริงที่เฉลยมารวมเขากับชุดขอมูลสำหรับการสรางตัว

แบบเดิมเพื่อสรางสมการความสัมพันธและทำนายคาลวงหนา 1 ชวงเวลาถัดไป โดยดำเนินการซ้ำเรื่อยๆ 

จนกระทั่งขอมูลสำหรับการทดสอบทุกคาไดรับการเฉลยหมด จึงนำความคลาดเคลื่อนที่คำนวณไดมาคำนวณ

คาตามเกณฑประเมินประสิทธิภาพความแมนยำของการพยากรณ 

 

 8. เกณฑการวัดประสิทธิภาพการพยากรณ 

1. ความคลาดเคลื่อนสัมบูรณเฉลี่ย 

n

yy
n

t
tt∑

=
−

= 1
ˆ

MAE      (7) 

2. คารากท่ีสองของความคลาดเคลื่อนกำลังสองเฉลี่ย 
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( )

n

yy
n

t
tt∑

=
−

= 1

2ˆ

RMSE     (8) 

3. รอยละความคลาดเคลื่อนสัมบูรณเฉลี่ย 

n
y

yyn

t t

tt∑
=

×
−

= 1
100

ˆ

MAPE     (9) 

4. รากของคาเฉลี่ยของรอยละความคลาดเคลื่อนกำลังสอง 

n
y

yyn

t t

tt∑
=











×

−

= 1

2

100
ˆ

RMSPE    (10) 

5. รอยละความคลาดเคลื่อนสัมบูรณเฉลี่ยแบบสมมาตร 

n
yy
yyn

t tt

tt∑
=

×
+

−

= 1
200

ˆ
ˆ

sMAPE     (11) 

 

ผลการวิจัยและอภิปรายผล 

 สำหรับการพยากรณปริมาณการนำเขาผลิตภัณฑเนื้อไกของประเทศญี่ปุน ผลการพยากรณของแตละ

ตัวแบบพยากรณตางๆ มีความสอดคลองกับปริมาณการนำเขาผลิตภัณฑเนื้อไกจริงของประเทศญี่ปุน แตตัว

แบบการเพิ่มประสิทธิภาพดวยการไลระดับแบบสุดขีดดวยการคนหาแบบกริดมีแนวโนมที่จะสอดคลองกับ

ปริมาณการนำเขาจริงมากกวาตัวแบบพยากรณอ่ืนๆ ดังรูปท่ี 3  

 
รูปท่ี 3 ประสิทธิภาพการพยากรณ (ญี่ปุน)  
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นอกจากนี้ การพยากรณปริมาณการนำเขาผลิตภัณฑเนื้อไกของประเทศซาอุดิอาระเบีย ซึ่งผลการ

พยากรณของแตละตัวแบบพยากรณมีความสอดคลองกับรูปแบบการเปลี่ยนแปลงของปริมาณการนำเขา

ผลิตภัณฑเนื้อไกของประเทศซาอุดิอาระเบีย แตโดยสวนมากตัวแบบการเพิ่มประสิทธิภาพดวยการไลระดับ

แบบสุดขีดดวยการคนหาแบบกริดมีแนวโนมท่ีสอดคลองกับขอมูลจริงมากกวาตัวแบบพยากรณอ่ืนๆ ดังรูปท่ี 4  

 
รูปท่ี 4 ผลการพยากรณของตัวแบบพยากรณตางๆ 

 

 

โดยตัวแบบพยากรณตางๆ สามารถใหผลความคลาดเคลื่อนตามเกณฑการวัดประสิทธิภาพทั้ง 4 

เกณฑ ดังตารางท่ี 1 

ตารางท่ี 1 ประสิทธิภาพการพยากรณตามเกณฑการวัดประสิทธิภาพตางๆ 

ขอมูล ตัวแบบ MAE MAPE RMSE RMSPE sMAPE 

ประเทศญี่ปุน 

ARIMA 47,443.06 11.18 58,875.13 14.76 11.02 

Holt 51,245.84 11.79 61,632.47 14.99 11.87 

XGBoost 43,814.29 9.82 56,537.05 13.22 9.67 

ประเทศซาอุดิอาระเบีย 

ARIMA 67,577.09 11.67 84,075.22 14.23 11.49 

Holt 61,806.32 10.66 80,532.49 13.53 10.50 

XGBoost 54,254.22 9.07 71,398.42 11.78 9.15 

  

 จากผลการประเมินประสิทธิภาพการพยากรณตามเกณฑการวัดประสิทธิภาพทั้ง 5 เกณฑในตารางท่ี 

1 พบวา ตัวแบบอารีมาและตัวแบบการปรับเรียบแบบเอ็กโพเนนเชียลแบบมีแนวโนมตางมีประสิทธิภาพดีกวา

กันในแตละชุดขอมูลสำหรับวิธีการพยากรณทางสถิติ โดยมีความแมนยำโดยเฉลี่ยประมาณรอยละ 88 ซึ่งมี
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ความแมนยำที่ดีและสามารถนำผลการพยากรณดังกลาวมาประกอบการวางแผนและตัดสินใจไดอยางมี

ประสิทธิภาพ อยางไรก็ตาม ตัวแบบการเพิ ่มประสิทธิภาพดวยการไลระดับแบบสุดขีดกลับสามารถมี

ประสิทธิภาพและมีความแมนยำเหนือกวาตัวแบบทางสถิติทั ้ง 2 ในทุกชุดขอมูลและทุกเกณฑการวัด

ประสิทธิภาพ โดยมีความแมนยำโดยประมาณรอยละ 90 ซ่ึงมีความแมนยำสูงและสามารถใหผลการพยากรณ

ที่แมนยำยิ่งขึ้นนำมาซึ่งสารสนเทศประกอบการวางแผนและตัดสินใจไดเหมาะสมมากยิ่งขึ้น โดยแสดงใหเห็น

วาความสัมพันธภายในขอมูลปริมาณการนำเขาผลิตภัณฑเนื้อไกทั้ง 2 ประเทศ มีแนวโนมที่จะมีความสัมพันธ

แบบไมเปนเชิงเสนตรงมากกวาความสัมพันธแบบเชิงเสนตรง นอกจากนี้ การคนหาแบบกริดสามารถชวยให

ประสิทธิภาพของตัวแบบการเพิ่มประสิทธิภาพดวยการไลระดับแบบสุดขีดมีพารามิเตอรที่เหมาะสมและเพ่ิม

ความแมนยำมากยิ่งข้ึน   

  

สรุปผลการวิจัย 

 จากผลการวิจัยพบวา ตัวแบบการเพ่ิมประสิทธิภาพดวยการไลระดับแบบสุดขีดท่ีคนหาพารามิเตอรท่ี

เหมาะสมดวยวิธีการคนหาแบบกริดมีประสิทธิภาพในการพยากรณมากที่สุดและสามารถใหความแมนยำมาก

ท่ีสุดสำหรับปริมาณการนำเขาผลิตภัณฑเนื้อไกของประเทศญี่ปุนและประเทศซาอุดิอาระเบีย เม่ือเปรียบเทียบ

กับตัวแบบพยากรณทางสถิติ ไดแก ตัวแบบอารีมาและตัวแบบการปรับเรียบแบบเอ็กโพเนนเชียลแบบมี

แนวโนม ดังนั้น ตัวแบบการเพ่ิมประสิทธิภาพดวยการไลระดับแบบสุดขีดดวยวิธีการคนหาแบบกริดจึงสามารถ

ใหผลการพยากรณที่เหมาะสมและมีความแมนยำสูงเพื่อเปนสารสนเทศประกอบการวางแผนและตัดสินใจท่ี

เก่ียวของกับการนำเขาและสงออกผลิตภัณฑเนื้อไกของประเทศญี่ปุนและประเทศซาอุดิอาระเบีย  
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